BAB IV
HASIL DAN PEMBAHASAN

4.1.  Hasil Pengumpulan Dataset
Jumlah dataset yang berhasil dikumpulkan sebanyak 768 data, dengan
jumlah pasien positif (outcome 1) sebanyak 268 dan jumlah negatif (outcome 0)
sebanyak 500 data. Dataset tersebut berasal dari data publik Pima Indians Diabetes
Database, dimana didalamnya terdiriSri 8@abel yaitu jumlah kehamilan, kadar
i

glukosa, tekanan darah bal an

t fris Qdar insulin, index masa
tubuh (IMT), riwaya%a tes meli luarga, s tz@

Tabel 4. 1D &mia (

No  |Pregnancies 0Se Insuli jgree Fungii Age . [Outcome
1 148 0

2 1 0

T

4 6! 9 28.1

5 40 35 4

6 0 25.6

7 - 88

8 10 0

768 31

Keterangm .
Pregnanciey h k@ha
"

Glucose

)‘ ula
Blood pressure O é
Skin thickness ™ N = Ketebalan lipa kt* trkp

Insulin :IQR()‘S’K

BMI = Index Massa Tubuh (IMT)
Diabetes pedigree function = Riwayat diabetes melitus dalam keluarga
Age = Usia

Outcome = Hasil prediksi pasien

Selain menggunakan dataset diatas, juga dilakukan wawancara dengan
seorang dokter ahli, wawancara dilakukan dengan Dokter Nindri di Puskesmas

Paiton. Hasil dari wawancara tersebut dapat dilihat pada Tabel 4.2.
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https://www.kaggle.com/uciml/pima-indians-diabetes-database
https://www.kaggle.com/uciml/pima-indians-diabetes-database

Tabel 4. 2 Hasil Wawancara Dokter

No Pertanyaan Jawaban

1 | Apakah penyakit diabetes Ya, jumlah paseien penderita diabetes
melitus merupakan salah melitus dapat dikatakan cukup tinggi,
satu penyakit dengan jumlah | penyakit ini masuk pada 10 penyakit

pasien tertinggi? terbanyak di Puskesmas Paiton.

2 | Bagaimana proses Sampai saat ini proses identifikasi terhadap
identifikasi penyakit | asiex asih . mengandalkan  hasil
diabetes melitu‘(aﬁnifi‘ Seméri az j ﬁa hasil tes dari

lum

)

enyebabkan

melitus
darah

yang
buh
gtes

ahun,

4.2.  Hasil Tahap Pre-processing

Penanganan pertama dilakukan dengan menggunakan excel, nilai nol dalam
variabel jumlah kehamilan dibiarkan sedangan nilai lain dikosongkan terlebih
dahulu, hal itu dilakukan guna mempermudah proses penanganan tahap dua dan

tiga dengan menggunakan jupyter notebook.
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Pregnancies Glucose BloodPressure SkinThickness Insulin BMI DiabetesPedigreeFunction Age OQutcome

0 6 1480 72.0 350 NaN 338 0627 50 1
1 1 85.0 56.0 200 NaN 258 0351 31 0
2 8 1830 54.0 NaN  NaN 233 0672 32 1
3 1 29.0 66.0 230 940 28.1 0.167 21 0
4 0 1370 40.0 350 168.0 431 2288 33 1
763 10 1010 76.0 480 1800 329 0171 63 0
764 2 1220 70.0 270  NaN 358 0340 27 0
765 5 1210 72.0 230 1120 252 0245 30 0
766 1 1260 50.0 NaN  NaN 30.1 0349 47 1
767 1 93.0 70.0 310 NaN 304 0315 23 0
Gamba\i‘His'i @-préc&ié}%% tama
Setelah digkukan penag g2 maka ilai hilang pada
variabeljun% amj i o :
, Pregnancies \/
i Glucose 5 I ?
N BloodPressure 35
SkinThickness 227
Insulin 374
BMI 11 —
: DiabetesPedigreeFunction g
T E Age 8
v} Qutcome 8

dtype: inté4

l;an1L

Penafigan
tekanan dar

diganti dengan

{ pad
Seg am 4. 1 Mencari Mean ®§aiue3
7 #RATA RATA P R ()BO

import math

9 dataset['Glucose'].fillna (math.floor (dataset['Glucose'].
mean () ) ,inplace=True)

10 dataset['BMI'].fillna (math.floor (dataset['BMI'].mean()),
inplace=True)

11 dataset['BloodPressure'].fillna (math.floor (dataset|['BloodPr

essure'].mean()),inplace=True)

glukosa,

iabel ini akan

[ee)
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Pregnancies Glucose BloodPressure SkinThickness Insulin BMI DiabetesPedigreeFunction Age Qutcome

1] ] 142.0 72.0 35.0 NaN 336 0627 50 1
1 1 85.0 66.0 29.0 NaN 26.6 0351 0
2 8 183.0 64.0 NaN NaN 233 0672 32 1
3 1 89.0 66.0 23.0 94.0 2841 0.167 21 0
4 0 137.0 400 35.0 1680 4341 2288 13 1
763 10 101.0 76.0 43.0 180.0 329 0171 63 0
764 2 122.0 70.0 27.0 NaM  36.8 0340 27 0
765 5 121.0 72.0 230 120 262 0245 30 0
766 1 126.0 60.0 NaN NaM 301 0349 47 1
767 1 93.0 T0.0 3.0 MaN 304 0315 23 0

768 rows x 9 columns

5 "~ ~

jgg Tah @aa

'umléilai hilang pada
Tt SIMT) akan

variabel kadar gul
menjadik
Pregnancies

Glucose
- BloodPressure B
SkinThickness 227
Insulin 374

* (11Q

BMI 8
DiabetesPedigresFunction 8
Age B
Qutcome B

dtype: ints4

trisep dan“.ins

ilai "Re ak
jumlahnya terlalu sehingga dikhawati.%‘;&
sebenarnya jika tetap digunakat R()B&

Segmen Program 4. 2 Menghapus Missing Values

merubah keadaan

13 #Menghapus
14 dataset = dataset.dropnal()
15 Dataset
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Pregnancies Glucose BloodPressure SkinThickness Insulin BMI DiabetesPedigreeFunction Age Outcome

3 1 89.0 66.0 230 94.0 281 0167 21 0

4 0 137.0 400 350 1680 431 2288 13 1

6 3 78.0 50.0 32.0 88.0 31.0 0248 26 1

8 2 197.0 700 450 5430 305 0.158 53 1
13 1 189.0 60.0 230 2346.0 301 0398 59 1
753 0 181.0 88.0 440 5100 433 0222 26 1
755 1 128.0 88.0 390 1100 385 1.057 37 1
760 2 88.0 58.0 26.0 16.0 234 0766 22 0
763 10 101.0 76.0 430 1800 329 0171 B3 0
765 5 121.0 720 230 1120 262 0245 30 0

394 rows = 9 columns

N gL
@va NS O(

Pregnancies

Glucose

EloodPressure
SkinThickness

Insulin

EMI
DiabetesPedigresFunction
Age

Qutcome

dtype:

DO ED OO DO DD

inted

pada“Ga

dilakukan%p [ enj ini dan data uji

(testing). Data u

berjumlah 87, 4% szatase ;
Segm R W\eﬂaset

17 x = dataset.iloc[:, 0:10].values

18 y = dataset.lloc[., -1].values

19 from sklearn.model selection import train test split

20 x_train, x test, y train, y test = train test split(x, vy,
test size = 0.126, random state = 0)

Setelah dilakukan pembagian dataset berdasarkan aturan diatas maka
didapatkan data bersih berupa 344 data latih dan 50 data uji yang siap diolah untuk

proses selanjutnya.
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Segmen Program 4. 4 Memanggil Data Latih

21 train = pd.DataFrame (x train)
22 Train

0 1 2 3 4 5 6 7T 8

0 120 140.0 820 430 3250 392 0528 580 1.0
1 11.0 1430 940 330 1460 366 0254 510 1.0
0.0 100.0 830 600 1100 462 0962 31.0 00
1.0 810 720 180 400 266 0283 240 00

LT S

20 940 76.0 180 660 316 0649 230 00

339 40 900 830 470 540 377 0362 290 00
340 10 870 600 370 750 372 0509 220 00
341 40 910 700 320 830 331 0446 220 00

r < 342 40 1440 530 280 1400 295 0287 370 00

; ( 343 10 950 740 210 T30 259 0673 360 00
/ : 344 rows x 9 columns

0 1 2 3 4 5 6 T 8

0 60 1340 300 370 3700 462 0238 46.0 1.0

h
9
p—
* (

1 10 850 730 200 76.0 320 0365 290 00 )
2 20 1080 520 260 63.0 325 0318 220 00
3 00 1060 70.0 37.0 1480 394 0605 220 00 y
4 00 1020 860 17.0 105.0 293 0695 270 00
5 2.0 1210 70.0 320 950 391 0886 230 00
00 950 300 450 920 365 0330 260 00

6

7T 11.0 1360 840 350 1300 283 0.260 420 1.0
8 00 1180 640 230 389.0 320 1731 210 00
9

3.0 800 8520 310 700 342 1292 270 1.0
10 40 990 760 150 510 232 0223 210 00

Gambar 4. 8 Data Uji

Kedua data tersebut kemudian disimpan dengan format .csv atau Comma
Separated Values. Proses penyimpanan tersebut dapat dilihat pada Segmen

Program 4. 6 yang terletak dibawah ini :
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Segmen Program 4. 6 Menyimpan Data Uji dan Data Latih

26 train.to csv('/Users/lenovo/Downloads/datasetl56/skripsi/

data latih.csv')

27 test.to_csv('/Users/lenovo/Downloads/datasetl56/skripsi/

data uji.csv')

4.3.Hasil Pembuatan Design Sistem

Design sistem pendukung keputusan dibuat dengan menggunakan

QtDesigner, design tampilan tersebut dibuat dengan tujuan untuk memudahkan

pengguna sistem dalam pengoperasikan sistem pendukung keputusan yang

dibuat. Hasil pembu

’i $E:ISI| tamp

nama diabetes. u

B Deteksi Diabetes

Berapa kali pasien melahirkan
Kadar glukosa / kadar gula pasi
Tekanan darah pasien
Ketebalan lipatan kulit pasien
Kadar insulin pasien

BMI

Riwayat diabetes keluarga

4 Umur

Prediksi Pasien

A

kemudlan disimpan dengan

]
]
]
]

Gambar 4. 9 Tampilan Sistem

8 ung keputusan

APLIKASI DETEKSI DIABETES

By : Umikulsum Indah Lestari
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4.4.  Hasil Penerapan Metode KNN

Data bersih berupa 50 data uji dan 344 data latih yang telah didapat
kemudian akan dieksekusi dengan menggunakan metode KNN. Penerapan serta
penggunaan metode KNN dilakukan pada dua kali percobaan, pertama pada sistem
yang dibuat (dengan menggunakan tampilan sistem pada Gambar 4.9) sistem
dibuat dengan menggunakan bahasa pemrograman python dengan menggunakan
aplikasi jupyter notebook dan yang kedua pada perhitungan dengan menggunakan

excel, perhitungan dengan excel dilakukan untuk melihat hasil perhitungan jarak

euclidean yang dihasilkan ’i ean r z(}emudian akan diurutkan dari
I

yang terkecil hlngg an dlkumpu @cl s Y, sehingga dapat
dilakukan pred|Q W&?

4.4.1. Pﬁfﬁg

W(ah

sark "

sistem :
1. M i
L h m gukung

*ertingi.

29 impert
30 import nu
31 from sklea ghbors import KNeighb % ifier
32 from sklearn

3 ics gt \c y_’&}e
33 from sklearn.metric 1mRZG§ nfmatrix
34 from sklearn.model seleCt mport GridSearchCV

Import pandas digunakan untuk managemen data csv, import numpy

digunakan untuk managemen array, import library (neighbors) untuk
klasifikasi metode KNN, import library (metrics) untuk menghitung
tingkat akurasi yang dihasilkan.
2. Memasukkan data latih dan data uji
Data latih dan data uji yang sebelumnya telah disimpan dengan

format .csv, kemudian dimasukkan dalam sistem.
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Segmen Program 4. 8 Memasukkan Data Latih dan Data Uji

36 df = pd.read csv('/Users/lenovo/Downloads/datasetl56/
skripsi/data latih.csv')

37 X train = df.values

38 X train = np.delete(X train,8,axis=1)

39 y train df ['Outcome'] .values

40

41 df = pd.read csv('/Users/lenovo/Downloads/datasetl56/
skripsi/data uji.csv')

42 X test = df.values

43 X test = np.delete(X test,8,axis=1)

44 'y test = df['Outcome'].values

3. Mencari nilai k pali mas IVM
&Tgﬁ 4.9 Mencari Nilai @9 ptimal
46 knn E1f ™M KN |
47 knnm c %
48 y_pr% nn
(MeC

49 rou u

ala I ganjil,
gs antara

roses

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=1) knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=3)
knn_clf.fit(X_train,y_train) knn_clf.fit(X_train,y_train)
y_pred = knn_clf.predict(X_test) y_pred = knn_clf.predict(X_test)
round(accuracy_score(y_test,y_pred),3) round(accuracy_score(y_test,y_pred),3)

6.76 6.72

SV Ny . - =N

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=5) knn_c1f - KileighborsClassifier(n_neighbors=7)
knn_clf.fit(X_train,y_train) knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test) y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round(accuracy_score(y test,y pred),3) round(accuracy_score(y_test,y pred),3)

8.72 g.78
knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=9) knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=11)
knn_clf.fit(X_train,y_train) knn_clf.fit(X_train,y_train)
y_pred = knn_clf.predict(X_test) y_pred = knn_clf.predict(X_test)
round(accuracy_score(y_test,y_pred),3) round{accuracy_score(y_test,y pred),3)

6.86 8.86

Gambar 4. 10 Hasil Akurasi Nilai k
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knn_clf = KMeighborsClassifier(n_neighbors=13)
knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round(accuracy_score(y_test,y pred),3)

a.584

6.84

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=21}
knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round({accuracy_score(y_test,y_pred),3)

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=25)
knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round(accuracy_score(y_test,y _pred),3)

a.584

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=29)
knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round(accuracy_score(y_test,y pred),3)

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=17)
knn_clf_ fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round(accuracy_score(y_test,y_pred),3)

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=15)
knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)
round(accuracy_score(y_test,y_pred),3)

6.34
knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=129)
knn_clf.fit(X_train,y_train)
y_pred = knn_clf.predict(X_test)
round(accuracy_score(y_test,y_pred),3)

8.84

knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=23)
knn_clf.fit(X_train,y_train)

y_pred = knn_clf.predict(X_test)
round(accuracy_score(y_test,y_pred),3)

6.34

. S
knn_clf = KNeighborsClassifier(n_neighbors=27)
knn_clf.fit(X_train,y_train)

=

y_pred = knn_clf.predict(X_test)

round(accuracy_score(y_test,y_pred),3)

8.84

L R . T

|

U ini”.

Ta lx 1as
K Akurasi
1. 86%
3 84%
5 84%
7 78% 17 84% 27 84%
9 86% 19 84% 29 82%

Berdasarkan uji hasil akurasi tersebut, maka didapatkan nilai k
terbaik adalah 9,11 dan 21 dengan tingkat akurasi mencapai 86%. Nilai k
yang akan digunakan dalam penelitian ini adalah nilai k terkecil dengan

tingkat akurasi tertinggi, sehingga nilai k yang akan digunakan adalah k=9.

4. Menyimpan model akurasi paling optimal (nilai k paling optimal)

Setelah kita berhasil menemukan nilai k paling optimal tahap
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selanjutnya yang perlu kita lakukan adalah menyimpan model, sehingga
akan mudah digunakan untuk tahapan tahapan selanjutnya. Dalam
penelitian ini proses penyimpanan model akurasi dilakukukan dengan
menggunakan pickle.

Segmen Program 4. 10 Meyimpan Model

56 import pickle

57 with open ('knn pickle fix', 'wb') as r:
58 pickle.dump (knn clf,r)

59 with open ('knn pickle flx , 'rb') as r:
60 knnp = pickle.load(

Dapat dilihat a bar odel disimpan dengan nama
knn_pickle_ f|x aa pa @ kavakan ada file baru
dengan H_. erja é >0
Jo |« M/ Documents/ 0PIMAINDIAN 2 Name & Last Modified

O. 8C0nds ago

0 [ build 2 months ago

0 Ddst 2 manths ago

‘ 0 & diabetes_deskiopipynd 4 days ago
: O & optimasiipynd Running 4 days ago
i 0 O dabetes.ui 2 months ago
| 0 [ diabetes _desktop.py 2 months ago
N O [ diabete _deskiop spec 2 months ago
O [ kon_jobiib 4 days ago

0 [ fon_pickie 9 days ago

n] [t n_pickls2 4days ago
3 rJ ckle_fi 4daysago|

7 v %
2. Pembuatan SlstenA/ P Q
Pada tahap ini hasil pembudtan R&g’Bﬂ | akurasi palmg optimal yang

telah dibuat sebelumnya akan disatukan sehingga nantinya akan menghasilkan

suatu sistem pendukung keputusan yang siap digunakan kapan saja. Langkah
langkat pembuatan sistem dapat dilihat dibawah ini :
1. Import library dan memanggil model.
Tahapan pertama yang perlu dilakukan adalah mengimport library yang
dibutuhkan, library yang dibutuhkan serta memanggil model yang telah

disimpan sebelumnya.
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64
65
66
67
68
69
70
71

Segmen Program 4. 11 Import Library dan Pemanggilan Model

from PyQt5.QtWidgets import *
from PyQt5 import uic

import pickle

import numpy as np

import sklearn

with open('knn pickle fix','rb') as r:
model = pickle.load(r)

2. Melakukan prediksi dan menyimpan hasil prediksi pada satu variabel

73
74

75
76

78
79
80

81
82

83
84
85
86
87
88
89

Segmen Program 4. 12 Prediksi eny@Diabetes Melitus Pada Sistem

\1'= float(windMQ lahirkan.
glu& xtN) )
arah.ext ()

j pu\siﬁait.

text ()
'k.«@;Gl
k3panDaxy

def diabetes ().
banyakg\i a
osa

5 d ini OMe
ada, kemudia Agri ?ﬁpﬁte si am satu variable yaitu
isDiabates. Apabila hasil &(([

maka sistem akan menampilkannya sebagai positif diabetes, sedangkan jika

fabetes menghasilkan angka 1

hasil prediksi menghasilkan angka 0, maka sistem akan menampilkannya
sebagai negatif diabetes.

Menjalankan sistem

Apabila seluruh tahapan diatas telah dilakukan dengan baik, maka tahap

terakhir adalah menjalankan sistem yang telah dibuat.
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91
92
93
94
95
96
97

Segmen Program 4. 13 Menjalankan Sistem

app = QApplication([])

window = QMainWindow ()

uic.loadUi ('diabetes.ui', window)
window.setWindowTitle ('Deteksi Diabetes')
window.show ()

window.button prediksi.clicked.connect (diabetes)
app.exec ()

B | Deteksi Diabetes — [m|

X

APLIKASI DETEKSI DIABETES

By : Umikulsum Indah Lestari

Berapa kali pasien melahirkan

Kadar glukosa / kadar gula pasi
Tekanan darah pasien
Ketebalan lipatan kulit pasien

Kadar insulin pasien

BMI
Riwayat diabetes keluarga

Umur

Ll

Prediksi Pasien

ahwa terdapat 8

\ : a . apa\@
iabel i e Pﬁ:l jdeE&Q\lgk an _prediksi terhadap
pasien, tampilan awal dari 'i;r inya berupa tanda bintang (*)

saja, tanda bintang (*) tersebut nantinya akan berubah sesuai menjadi positif

diabetes atau negatif diabetes sesuai dengan prediksi sistem terhadap pasien

yang datanya sedang diinputkan.Untuk itu dilakukan pengujian awal dengan

mengambil dua data uji yaitu satu data positif dan satu data negatif.
Data uji negatif :

Pregnancies | Glucose | Blood Pressure | Skin Thickness | Insulin BMI Diabetes Pedigree Function Age |Outcome

1 88 78 29 76 32 0.365 29
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Data uji positif :

Pregnancies | Glucose | Blood Pressure | Skin Thickness | Insulin | BMI | Diabetes Pedigree Function | Age |Outcome
1 136 84 35 130 283 0.26 Iy} 1

Prediksi yang dihasilkan sistem terhadap dua data uji tersebut dapat
dilihat dibawah ini :

B Deteksi Diabetes — ]

X
X

I B Deteksi Diabetes - [m]

APLIKASI DETEKSI DIABETES ° APLIKASI DETEKSI DIABETES

By e Tz hlesry By : Umikulsum Indah Lestari

p

F Berapa kali pasien melahirkan
!

D

Berapa kali pasien melahirkan 1

3
Kadar glukosa / kadar gula pasi \ Kadar glukosa / kadar gula pasi -

" Tekanan darah pasien

£ Ketebalan lipatan kulit pasien

Tekanan darah pasien a

Ketebalan lipatan kulit pasien 3

Kadar insulin pasien

3
BMI

Riwayat diabetes keluarga

Kadar insulin pasien 1
BMI

Riwayat diabetes keluarga

— o =
B[2][% B
"
#
— o e
sl el
2

Umur

Umur

Prediksi Pasien l Prediksi Pasien

NEGATIF DIABETES POSITIF DIABETES

BE kit

4.4.2. Pe:;% :

Berdasar a' i ; ' 4. 13 dapat dilihat
bahwa sistem Hanya ergmpil Rs{:j“a@w rediksinya saja tanpa
proses perhitungan algoritma KNN*Uwtbk.itu*dalam penelitian ini juga dilakukan
proses perhitungan manual, untuk membuktikan bahwa prediksi yang dihasilkan
oleh sistem benar adanya. Langkah langkah perhitungan metode KNN dapat dilihat
pada uji perhitungan dibawah ini :

1. Perhitungan terhadap prediksi negatif

Data uji negatif :

Pregnancies | Glucose | Blood Pressure | Skin Thickness | Insulin BMI Diabetes Pedigree Function Age |Outcome
1 88 78 29 76 32 0.365 29 0
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a. Menentukan nilai k.

Berdasarkan pada tingkat akurasi sebelumnya, didapatkan nilai k paling

optimal adalah 9 dengan tingkat akurasi sebesar 86%, maka nilai k yang

akan digunakan dalam perhitungan ini adalah k = 9.

b. Menghitung kuadrat jarak euclidean masing masing data latih terhadap

data uji.

Tabel 4. 4 Perhitungan jarak euclidean (uji sempel negatif)

Data ke

Hitung

Hasil

1

(12 ;K g \7( j%%z

&

256.7700656

334

((1- 1)2+( -29)2+ (73-
76)2+

(25.9-32)% + (0.674-0.365)2 +

(36-29)?) *

14.97681088
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c. Mengurutkan objek dari mulai jarak terdekat sampai jarak terjauh
Tabel 4. 5 Urutan jarak euclidean (uji sempel negatif)

1 8 I % no| 23 0.767 3 0 [ 1230056751 | 1
5 86 68 8 o302 0.364 U 0 [ 1320000004 [ 2
1 87 68 # 7| 316 0401 % 0 [ 135410956 [ 3
1 % 7 n B | 59 0.673 3 0 | 1497681088 | 4
4 91 10 R 8 | 31 (.46 ! 0 [ 168883578 [ 5
2 % 76 18 66 | 316 0,649 3 0 [ 17269451 | 6
2 81 n 15 6| 301 0.547 5 0 [ 1737870620 | 7
3 100 68 3 81 | 316 0.949 B 0 [ 176204005 | 8
2 100 68 5 | 385 034 % 0 [ 1834834 | 9
2 8 65 U 0 | 18550193% | 10
1 189 1| 7774080085 | 3M

kita lihat 9
ut dapat

§Z°°°

aS|I

ta dan

g tas.
adalah™ 0 atau

aja*putkan

PDiabetes Peoﬁg

0.26

' ™
a. Menentukaré \/\
Berdasarkan pada tmgka&@&lumnya didapatkan nilai k paling

optimal adalah 9 dengan tingkat akurasi sebesar 86%, maka nilai k yang

lon | Age |Outcome
Y] 1

akan digunakan dalam perhitungan ini adalah k = 9.

b. Menghitung kuadrat jarak euclidean masing-masing data latih terhadap
data uji.
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Tabel 4. 6 Perhitungan jarak euclidean (uji sempel positif)

Data ke Hitung Hasil

1 ((12-11)? + (140-136)° + (82-84)* + (43-35)? | 196.1756402
+(325-130)%+
(39.2-28.3)?+ (0.528-0.26)? +
(58-42)2) *
2 ((11-11)2+ (143-136) + (94-84)2+ (33-35)? | 23.64085523
+ (146-130)%+
(36 6-28.3)2+ (0. 254-0. 26)2

‘AS N

3 1) (100 136)2+ (88- 84)71

54.05314796

@5@

10 129 76 2 122 | 359 0.8 39 0 17.1394399 1
9 145 80 46 130 | 379 0.637 40 1 1784100377 | 2
1 150 8 29 126 | 32 0.692 54 1 217648809 | 3
1 138 74 26 4] 361 0.557 50 1 249847% | 4
3 124 80 3 130 | 382 0.305 26 0 22.5391221 5
1 143 94 3 146 | 366 0.254 51 1 236408553 | 6
1 149 68 29 17 | 93 0.349 42 1 BIBINB | 7
3 153 88 37 140 | 406 1174 39 0 | 2396091392 [ 8
6 134 0 3 130 | 354 0542 2 1 24.25880302 | 9
4 154 7 2 126 | 313 0338 37 0 24.5561822 10
1 189 60 3 846 | 301 0.3%8 5 1 718733093 | 3M

d. Mengumpulkan label class Y (klasifikasi nearest neighbor).

Berdasarkan urutan jarak euclidean pada Tabel 4. 7 dapat kita lihat 9
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jarak terdekat dari data uji yang ada. Berdasarkan hasil tersebut dapat
kita hitung jumlah prediksi positif (outcome 1) sebanyak 6 data dan
prediksi negatif (outcome 0) sebanyak 3 data.

e. Melakukan prediksi berdasarkan label class Y yang paling mayoritas.
Label class Y paling mayoritas dari hasil uji tersebut adalah 1 atau
positif, jadi dapat disimpulkan bahwa data yang baru saja diinputkan
adalah positif diabetes.

45.  Hasil Uji Coba V (x[

Proses uji co% 2& A‘pada data uji de r@wg nakan nilai k paling

optimal. Data yjt digup ata. 50 éft ebut kemudian
be I

yang akan @igunak e itif, True

Negativ@l) 3

Negatig\l)
digunﬁ
51 =
539mE
547 p

akan diberi

B
II

Hasil Confusion Matriks===

a
/ )\ ¢ %
ar
Berdasarkan pengu;nan&as BO\a/\

True Positive (TP) atau Benar Posmf = 34 data
True Negative (TN) atau Benar Negatif =9 data
False Positive (FP) atau Salah Positif = 6 data
False Negative (FN) atau Salah Negatif =1 data

Sehingga kemudian dapat dihitung tingkat akurasi dari sistem yang dibuat

. TP+TN 34+9 43
dengan rumus akurasi : accuracy = = =— =0.86
TP+FP+TN+FN 34+9+6+1 50
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