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ABSTRAK

ESTIMASI KEPADATAN LALU LINTAS DENGAN PENGHITUNG
JUMLAH MOBIL OTOMATIS MENGGUNAKAN METODE HAAR
CASCADE CLASSIFIER DAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK

Miftahul Hasanah, Gulpi Qorik O.P., S.Pd., M.Kom, Ratri Enggar P., M.Kom
hasanahm341@gmail.com, gulpi.qorik@gmail.com, enggar.r@gmail.com

Berdasarkan survei yang dilakukan oleh Tom Tom Traffic Index pada
tahun 2018, Indonesia menduduki peringkat ke-tujuh dalam kategori negara
termacet di dunia. Hal ini disebabkan oleh peningkatan sektor transportasi yang
tidak sebanding dengan perkembangan infrastruktur jalan. Hal lainnya yang
mempengaruhi adalah manajemen pengaturan lalu lintas yang masih
konvensional, kaku, dan tidak fleksibel. Sehubungan dengan hal tersebut,
diperlukan adanya sistem manajemen lalu lintas yang lebih baik seperti sistem
Lampu Lalu Lintas Pintar (Smart Traffic Light). Tujuan dari penelitian ini adalah
membuat sistem pendeteksi dan penghitung jumlah kendaraan pada video CCTV
lalu lintas secara otomatis sebagai langkah paling awal untuk menerapkan sistem
lampu lalu lintas pintar. Metode yang digunakan pada penelitian ini adalah Haar
Cascade Classifiers dan Convolutional Neural Network. Haar Cascade
Classifiers memiliki kelebihan dalam proses komputasi yang cepat dan CNN
diterapkan untuk memvalidasi hasil deteksi dari metode Haar Cascade untuk
menghasilkan akurasi yang lebih baik. Penelitian ini juga membandingkan hasil
uji coba dari metode Haar Cascade dan CNN dengan metode YOLO dan SSD.
Rata-rata tingkat akurasi yang dicapai sistem pada data uji sepi sebesar 82%,
data uji normal sebesar 69%, dan data uji ramai sebesar 60%. Sedangkan rata-
rata waktu komputasi yang dibutuhkan sistem pada data uji sepi sebesar 0,63
detik, data uji normal sebesar 0,52 detik, dan data uji ramai sebesar 1,05 detik.
Sehubungan dengan data tersebut, dapat disimpulkan bahwa semakin banyak
objek yang terdeteksi maka akan semakin kecil pula tingkat akurasi yang dicapai
sistem dan semakin lama waktu komputasi yang dibutuhkan oleh sistem.

Kata Kunci: Estimasi Kepadatan Lalu Lintas, Haar Cascade, CNN
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